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“Microsseguros: Risco de Renda, Seguro Social e a Demanda por
Seguro Privado pela Populagdo de Baixa Renda”

1. Objetivo

O objetivo deste trabalho € analisar a demanda de seguros privados pela
populacdo de baixa renda com vistas ao desenvolvimento da industria nascente de
microsseguros no pais. O microsseguro melhora a habilidade dos individuos de baixa
renda em lidar com as frequentes flutuagdes de suas rendas e outros riscos. Neri (2000)
estima a probabilidade de entrada na pobreza é de 8,2% entre dois meses consecutivos e
de 9% entre dois meses 12 meses a parte. Por sua vez, o papel do microsseguro na
suavizacdo dos padrdes de vida assumidos depende de quanto sdo desenvolvidos os
diversos segmentos do mercado financeiro (ativos, créditos e seguros) e 0 seguro social
que permitem amortecer choques adversos. A avaliacdo do efeito do microsseguro sobre
0 bem estar, e a prépria demanda pelos diversos tipos de microsseguros requer uma
analise da dinamica do processo de renda individual e uma avaliacdo das instituicdes
complementares e substitutas que condicionam seu comportamento financeiro. Por
outro lado, o Brasil disp6e de um sistema financeiro razoavelmente desenvolvido mas
ainda pouco voltado a baixa renda, em particular no ramo de seguros. Finalmente, ha
uma oferta de seguro social por parte do Estado brasileiro relativamente desenvolvida
vis a vis outros paises de nivel de renda similar. Isso exige uma industria de
microsseguros privada bem sintonizada com as novas oportunidades de negocio de
pessoas em mobilidade ascendente necessitadas de protecdo para manter seus padroes
de vida recém conquistados e para descer na escala de renda com a oferta de seguros até
onde ela nunca foi antes. Esta sobreposicdo de efeitos e mudancas em direcdes
contrérias exige um trabalho empirico que norteie as empresas que almejam explorar o
mercado de microsseguros no Brasil.
A provisao de seguros contra incertezas esta presente em varias dimensfes da vida das
pessoas, tais como as provisdes relacionadas a doencas, desemprego, acidentes, roubo,
morte entre outras. Falamos dos seguros comprados no mercado privado e do chamado
seguro social, incluindo mecanismos de protegdo oferecidos pelo Estado e pelas redes

de relagOes na sociedade.
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No caso do seguro social de natureza publica é interessante diferenciar os
contributivos dos ndo contributivos. Podemos exemplificar os contributivos nas
clausulas de seguro de acidentes de trabalho e a licenca maternidade do INSS.
Exemplos de formas ndo contributiva de seguros publicos sdo o Sistema Unico de
Saude (SUS), o Bolsa-Familia, o Beneficio de Prestacdo Continuada (BPC) e seguro-
desemprego. Na sociedade a célula basica de partilha de riscos é a familia,
complementada por relagdes de amizade e de ajuda por ndo familiares.

A integracdo de diferentes modalidades de seguros serd feita através da
discriminacdo das diferentes despesas monetarias de seguro observadas na Pesquisa de
Orcamentos Familiares (POF). Um primeiro desafio assumido é identificar relacdes de
complementariedade e de substituicdo entre os varios tipos de seguro publicos,
familiares e aqueles adquiridos nos mercados privados. Faremos uma andlise cruzada de
componentes dos diferentes modalidades de seguro sobre a demanda de seguro privado.
Isto €, veremos até que ponto a presenca de outros dispositivos privados, publicos e
familiares redutores de risco afetam o comportamento privado de aquisi¢do de seguros.

Por exemplo, em que medida a contribuicdo para a previdéncia publica afetam a



demanda de seguros privados especificos como salde ou vida. Outro desafio é
incorporar os efeitos de diferentes tipos de risco na demanda por estes seguros como
aqueles associados ao desemprego, idade, violéncia etc. No que tange as relagdes
familiares trabalharemos com os conceitos de despesas de seguros em bases familiares
per capita e individuais como cenarios extremos da operacdo, ou ndo, de mecanismos de
diversificagdo de riscos dentro dos domicilios. Ao longo da pesquisa estudaremos em
detalhe as relacbes entre demanda de seguros e renda visando entender as
potencialidades do microsseguros vis a vis a mudancas na distribuicdo de renda e na
oferta de produtos mais ajustados a baixa renda. O trabalho estd composto de se¢des
centrais colocadas abaixo:

. Os Motivos do Consumidor de Seguros: Teoria
. Definicdo de Microsseguros

. O Mercado de Microsseguros

2
3
4
5. Quais séo os principais determinantes da demanda por Microsseguro?
6. Mercado Corrente de Seguros e de Microsseguros

7. Substituicdo e Complementariedade entre Diferentes Tipos de Microsseguros
8. Detalhamento da Demanda de Microsseguros

Sitio da Pesquisa

O sitio da pesquisa www.fgv.br/cps/microsseguro/ oferece um amplo banco de dados

com dispositivos interativos e amigaveis de consulta aos dados.
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2. Os Motivos do Consumidor de Seguros

O objetivo desta secdo € a luz da literatura econdmica fazer uma breve descricédo
conceitual das motivacGes por traz do comportamento de demanda por diferentes tipos
de seguro pelos individuos. A base apropriada para analise de todos 0s bens e servigos
reais e financeiros vistos de forma conjunta é a teoria da escolha intertemporal, que
analisa os dilemas entre o futuro e o presente num contexto de incertezas. Discutimos
extensdes deste aparato intertemporal basico para modelar a decisdo individual de
compra de diferentes tipos de seguro ao longo do ciclo de vida. Segundo a vasta
literatura sobre comportamentos financeiros das familias, a demanda pelo binémio
poupanca/seguro seria induzida por alguns fatores principais além da suavizacdo do
consumo ao longo do tempo. Alguns destes fatores geram no campo da literatura da
poupanca (ou auto-seguro) motivos especificos, mas que no campo do entendimento da

demanda de seguro pode dar origem a ap6lices com caracteristicas especificas, a saber:

motivos precaucionais, em uma situacao de incerteza de renda ou despesa com relacdo

ao futuro ai temos seguro salde, seguro-desemprego, seguro prestamista;

seguro de automoveis, imoveis e ativos produtivos ligados a negdcios que sdo bens
indivisiveis e de alto valor unitario principalmente para a baixa renda num contexto de

restricdo de crédito;

previdéncia complementar atua como importante protecdo contra reducdo de renda do

trabalho e choques de salde na saude financeira dos idosos;

seguro de vida financia o consumo do conjuge e descendentes frente o risco de morte

do titular da apdlice.

Estes motivos sdo magnificados em individuos de baixa renda. Sem falar que as
baixas rendas no Brasil tendem a apresentar mais volatilidade da renda laboral (Neri et
all 1999). No entanto, individuos de baixa renda estdo mais restritos no mercado de
seguro, seja pela falta de conhecimento deles dos servigos oferecidos pelas seguradoras,
pelo desconhecimento das seguradoras sobre clientes informais pela dificuldade de
observacdo e cadastro, além dos baixos valores envolvidos o que dificulta a dilui¢do de



custos fixos cadastrais e operacionais De oferta dos mesmos. Estes elementos

sustentam o caso do desenvolvimento da industria de microsseguros no pais.

i. Segurando a Renda

A demanda por seguros se da devido as incertezas, que afetam o bem estar das
pessoas. Dado que o seguro fornece recursos que estardo disponiveis no futuro em caso
de ocorréncia de choques adversos a decisdo de demandar seguro, ou auto-seguro
através de poupanca, esta também relacionada com a natureza e extensdo da incerteza.
A idéia é que em tempos ruins, quando o nivel de consumo € baixo, as consequéncias
sdo0 muito piores do que em tempos bons, quando o nivel de consumo € alto. Portanto,
na margem as perdas de consumo proximo aos niveis de subsisténcia € maior do que o
ganhos em caso de surpresas positivas. Os pobres deveriam se preparar para choques
adversos demandando, se possivel, seguros no mercado, ou auto-seguro através de
poupanca. Neste sentido estes instrumentos financeiros ndo deveriam ser tratados como

servigos de luxo.

Restricao de Sobrevivéncia

Utilidade marginal
do consumo
U’ (ct)

Cmin Consumo

(ct)

Quanto mais incerta for a renda futura maior é a demanda por seguro ou auto-
seguro e menor é 0 consumo presente de outros bens e servicos. Esse motivo
precaucional é fortalecido pela existéncia de restricdo a crédito. A possibilidade de

tomar empréstimos em tempos ruins é uma alternativa que transmite seguranca.




Um efeito colateral da estabilizacdo de riscos individuais € reduzir a demanda
por seguros privados. O mesmo tipo de argumento pode ser aplicado ao fornecimento
de seguros sociais pelo Estado ou a propria estabilizacdo macroecondmica. Por
exemplo, a Constituicdo de 1988, universalizou 0 acesso a Saude atraves do SUS ou
ainda deu estabilidade no emprego ao funcionalismo publico diminuindo a demanda por

seguros especificos como saude e prestamista, respectivamente.

ii. Seguro de Vida

Uma importante fonte de incerteza é a aquela relacionada ao momento da morte
do individuo. Quanto maior for a expectativa de vida menor serd o consumo que sera
realizado depois da aposentadoria para um dado nivel de recursos. Sendo assim, quanto
poupar para a aposentadoria depende também do grau de incerteza sobre a data de morte
das pessoas. No caso de altruismo as pessoas querem demandar seguro de vida para
garantir o padrdo de vida do respectivo conjuge e dos descendentes. No que tange a
incerteza de data da morte isto se aplica mais a provisdo de anuidades ou na pratica

sistema de pensdes e previdéncia publicas e privadas.

iii. Previdéncia Complementar

Poupar para a aposentadoria advém do desejo individual de manter um padrao
estavel de consumo ao longo do ciclo da vida. Em funcéo disso, os individuos abrem
mé&o de uma parcela de consumo durante a vida ativa para poder estabilizar o padrdo de
consumo na velhice, quando ocorre uma queda no rendimento do trabalho funcdo da
aposentadoria ou aumento de despesas funcdo dos maiores riscos de salde na terceira
idade. Ha fatores que condicionam preferéncias, necessidades e a propria
renda do trabalho ao longo do ciclo da vida. Choques de saude mais
frequentes na terceira idade sdo uma possibilidade de efeitos precaucionais e
explicam a maior demanda por seguros na fase mais adiantada do ciclo da
vida. Tamanho de familia é outro fator, pois 0os gastos de consumo corrente

vao atingir o pico na meia-idade inibindo a demanda de seguros até entao.

iv. Seguro de Imdveis e Automoveis
A acumulacdo para aquisicdo de bens indivisiveis, representados principalmente

por imoveis e automoveis, resulta do fato que os fluxos de renda mensal tomados



individualmente ndo sdo suficientes para compra de bens indivisiveis e de alto valor
unitario. Essa situacdo € induzida pela inexisténcia de mercados de crédito perfeitos,
indutores de restri¢cdes por liquidez.

Seguro de bens especificos seria resultado da interacdo de dois fatores:
indivisibilidade dos bens e imperfei¢cdes no mercado de crédito. Os sem crédito, no caso
de um choque adverso tém que acumular recursos por conta propria, durante alguns
periodos até que possam obter o bem indivisivel abrindo mao de seus servigos.
Similarmente, pessoas que querem recomecgar um novo negocio, freqlientemente séo
frustradas pela falta de acesso ao mercado de capitais, sendo forcadas a acumulacéo

antecipada de riqueza financeira e a compra de protecéo contra a propriedade.

3. Definicao de Microsseguros

A variavel fundamental para a definicdo do mercado de microsseguro é a
renda do individuo e ndo o tipo de produto oferecido. Isto é, o prefixo micro € mais
adjetivo do publico-alvo do que substantivo do servico financeiro prestado. O
microsseguro crédito se encaixa no campo das microfinancas, fornecendo seguros a
clientes ndo atendidos pelo setor financeiro tradicional. Microfinangas referem-se a uma
gama de servicos financeiros diversos, que incluem microcrédito, micropoupancas,
crédito imobiliario, remessas de imigrantes além dos microsseguros, para citar apenas
0s principais. Outros exemplos de programas no campo das microfinancas seriam a
abertura de postos bancarios no comércio tradicional (por exemplo mercearias).

A chave do sucesso das microfinancas é desenvolver tecnologias que permitam
prover servicos financeiros a clientes pobres e informais de forma sustentavel. Tais
como canais Vviaveis de distribuicdo de seguro para reduzir os custos de transacdo dos
pequenos empréstimos e superar os custos fixos associados a apélices muito pequenas.

A relacdo entre seguradoras e segurados € marcada pela assimetria de
informacdes de dois tipos: selecdo adversa e risco moral. A primeira envolve o
desconhecimento do segurador com relacdo ao tipo do segurado (quédo honesto, quéo
responsavel etc). Ja o risco moral envolve falta de informacéo do segurador sobre o tipo
de acdo que o segurado pode vir a tomar de posse do seguro. A existéncia de assimetrias
na avaliacdo de contratos proporciona uma quantidade menor de seguros do que a
necessidade das pessoas. Uma estratégia muito usada, explora interagdes repetidas entre
seguradores e segurados: 0 banco fornece prémios de seguros de crescentes ao longo do
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tempo, condicionado a ndo ocorréncia de sinistros nos periodos anteriores, e nao renova
0 Seguro se ocorrer um caso mais extremo.

Um dos segredos para o0 sucesso do microsseguros é a lealdade dos clientes,
conseguida pela confianga das instituicbes na sua clientela e pelos bons servicos
fornecidos a ela. E necessario conhecer bem os clientes e buscar produtos que
satisfacam suas necessidades. Um traco relevante seria o contato direto e pessoal entre o
funcionario da instituicdo seguradora e seus clientes. E preciso atentar para o custo de
monitoramento do segurado. Quando se trata de pequenos seguros, esses gastos podem
se tornar tdo significativos que nado justificam a oferta de seguro. Ai a criacdo de grupos
solidarios de seguro a semelhanca do que acontece no microcrédito pode ajudar a
baratear tais custos. Uma solucdo complementar é transferir o custo de monitoramento
para um terceiro, um agente de seguro. Funcionarios que acompanham o segurado, que
preferencialmente sdo remunerados de acordo com seu desempenho faz com que o0s
diversos incentivos aplicados aos varios atores envolvidos estejam alinhados com o

sucesso da iniciativa.

Atores Fundamentais do Microsseguros

4 =

Segurado

Seguradora |——— I Agente de | —~{ Segurado
Seguro ﬂ ﬂ

Segurado

N /

Grupo Solidéario

Outro ponto é o aproveitamento de economias de escala e de escopo nas
operacOes de politicas publicas. Por exemplo, o cadastro da populacdo de baixa renda
elaborado para permitir seu acesso a programas sociais como o Bolsa Familia pode ser
aproveitado por instituicdes crediticias, que se beneficiam desse custo ja ressarcido.
Outra possibilidade relacionada com a combinacdo do microsseguros com outras
politicas publicas é a idéia de consignar a renda advinda de programas de pensdes
publicas e de transferéncias de renda.
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I. Definindo Microsseguros no Brasil

Como dissemos, o mercado de microsseguros nao € definido pelo valor
envolvido nos seguro comercializados, mas pela renda do seu publico potencial. Esta
defini¢do é de fundamental importancia para a realizacdo da parte empirica do projeto.
Um candidato natural a definicdo de publico-alvo do microsseguro é o uso de fragcdes ou
maultiplos de salarios minimos que ndo é a mais indicada, pois o valor do salario minimo
tem sofrido sucessivos ganhos reais ao longo do tempo (por exemplo, um ganho real de
44,7% desde 2003). De forma que quando usamos 0 salario minimo como numerario
ficamos com a falsa impressdo de constancia de valor real ao longo do tempo, além de
deixar o foco do mercado de microsseguros a reboque de discussdes de politicas
publicas ndo relacionadas. Também ha uma forte concentracdo de massa da distribuicdo
em multiplos (ou fracGes exatas) do minimo ndo s6 em renda de emprego formal, como
emprego informal e principalmente de programas sociais contributivos e néo
contributivos (aposentadorias e pensdes, seguro desemprego, BPC (Loas) etc.). De
forma que um pequeno reajuste real do minimo (digamos de 0,00000001% real, ou seja
virtualmente zero pode causar grandes variacGes da populacdo em torno da linha de
corte usada pelo proprio efeito do novo valor dos beneficios concedidos).

Sugerimos incorporar as definicdes de classes econdmicas desenvolvida pela
FGV por alguns motivos:
i) Gera a divisdo de classes E, D, C e A/B, ja esta presente na cultura das empresas
privadas. A classificacdo de classes da FGV se aproxima da distribuicdo classificacdo
da ABIPEME, mas esta diretamente expressa tanto em renda familiar per capita que é a
unidade de medida deste projeto. Como a FGV tem gerado atualizacbes periddicas das
estimativas do tamanho destas classes em pesquisas de acesso publico usando as
PNADs e as PMEs ha uma realimentacdo automatica das possibilidades futuras de
analises.
ii) A definicdo de classes de renda da FGV incorpora diferencas regionais de custo de
vida gue afetam o poder de compra dos consumidores presentes e potenciais de seguros.
A Classe E do sistema de classes da FGV corresponde a definicdo de pobreza usada
pela instituicdo desde 2000. Uma vez que ndo existe uma linha oficial de pobreza no
Brasil a definicdo de pobreza da FGV ¢ utilizada por 6rgédos oficiais como o Ministério
da Fazenda e o Ministério de Desenvolvimento Social. O critério de acesso ao Bolsa-
Familia hoje é de 137 reais per capita por familia que é relativamente proximo das

linhas regionais de pobreza da FGV que sdo em média 134. Ou seja, esta relativamente
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proximo, mas ndo exatamente igual aos valores da primeira parte do acesso do Bolsa
Familia.

O banco de dados do projeto calcula todas estatisticas para as faixas de rendas
acumuladas até 1 salario minimo, 2 salarios minimos e 3 salarios minimos, assim como
das classes CDE, DE e E, C, D, AB isoladamente. De forma a permitir a cada um
abordar as vérias faixas do segmento de microsseguros e da relacdo deste com o
mercado total. Criamos também um dispositivo que permite a cada um simular qual a
porcentagem da distribuicdo abaixo de cada valor de renda Vide
http://www.fgv.br/ibrecps/RETC.M/Lorenz/index.htm. Esta abordagem por faixas ou

classes de renda permite diferenciar estratégias de acordo com os pontos fortes e fracos
de cada segmento. Por exemplo, na classe E exploramos relacdes de
complementariedade com o Bolsa-Familia, em nivel de utilizacdo de cadastros e da
renda distribuida. Ou ainda, tipicamente para as classes D e C, explorar possibilidades
de consignacdo dos beneficios sociais em termos de pagamento das prestacdes dos
seguros e mesmo crédito dos prémios em caso de sinistros.

A participacdo da classe CDE de 83,83% e comparavel a de 3 salarios minimos
per capita da época da POF que corresponde a 84,68% da populacdo. Ou seja, a
diferenca de tamanhos absolutos entre os dois critérios é relativamente pequena.

Transformando uma longa estdria, sintetizada no trabalho, calculadas em termos
domiciliares per capita, mas aqui expressas em renda domiciliar total de todas as fontes
por més a precos de dezembro de 2008: Classes E até R$ 804, D até R$ 1115, C até R$
4807, e AB dai para cima. Analisamos no Anexo 6 as mudancas de distribuicdo de

classes econémicas até junho de 2009.

4. O Mercado de Microsseguros

Tratamos de medir a demanda efetiva de seguros e microsseguros, atraves dos
microdados da Pesquisa de Orcamentos Familiares (POF/IBGE). Em 2002 e 2003, o
IBGE foi a campo e coletou informag6es de 48.470 domicilios, cobrindo uma amostra
de 182 mil individuos. O objetivo do uso da POF aqui é tracar as caracteristicas e 0
perfil de despesas individual e familiar dos diferentes produtos de seguro (incluindo
acesso, total de gasto) para diversos segmentos da populacdo brasileira. Centramos a
analise nas despesas para pessoas acima de 15 anos de idade que responderam as

perguntas do questionario de despesas.
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I. O Mercado de Seguros

A taxa média de acesso a seguros na populacdo em questdo € 16,79%. Isto €, a
populacdo que dispde ao menos de um tipo de seguro privado apontados no questionario
da pesquisa, qual sejam seguro-saude, seguro de vida, seguro de veiculo, previdéncia
privada e outros tipos de seguro. O seguro-saude ¢ o mais difundido cobrindo 12.94%
da populacdo com mais de 15 anos de idade, seguido do seguro de vida 4,31%, seguro
de veiculo 2,95%, previdéncia privada 0,45% sendo o portfolio completado por outros
seguros 1,41%.

Alternativamente, se a métrica for o valor de despesa ao nivel geral de precos de
dezembro de 2008, por pessoa, cada brasileiro acima de 15 anos gasta em média R$
23,96 més em seguro, sendo R$ 16,79 em mensalidades de plano de saude, R$ 3,22 em
seguro de veiculo, R$ 2,17 em seguro de vida, R$ 1,03 em previdéncia privada e R$
0,75 em outros seguros. Ou seja, 70,1% das despesas desses seguros sdo alocadas em

planos de saude.

ii. O Mercado de Seguros
Nosso foco é o chamado microsseguro. Comegamos com uma abordagem mais
geral ao microseguros olhando para a distribuicdo do seguro ao longo de toda a
distribuicdo de renda , ordenamos as rendas dos mais pobres aos mais ricos, dividimos
em cem pedacos iguais. O par de graficos abaixo mostra a evolucdo da despesa por
centésimos da distribuicdo. Ou seja, qual seria 0 acesso e a despesa em seguros na

margem em cada centésimo da distribuicdo de renda familiar per capita.

Taxa Marginal de Acesso a Seguros por Centésimo de Renda Per Capita - %
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE
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Valor Marginal de Despesas de Seguros por Centésimo de Renda Per Capita - %
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Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

O objetivo dos graficos acima é fornecer uma idéia de como muda a demanda de

seguros para diferentes faixas de renda. A analise de despesas na margem serve para

analisar a relagéo entre renda per capita e os diferentes tipos de seguros. Por exemplo,

se fixarmos o foco nos pobres identificados pela linha de pobreza da FGV que

corresponde pela metodologia da mesma instituicdo a chamada classe E, a taxa de

acesso € de 1,44% e a despesa méedia mensal de seguros corresponde a R$ 0,55 mensais,

na renda fronteirica entre as classes C e D estas variaveis correspondem a 1,93% e R$

0,66. Se considerarmos as classes C, D e E tomadas conjuntamente como publico-alvo

do microsseguro a taxa de acesso e a despesa média seriam 10,77% e R$ 8,55,

respectivamente. Estas sdo as cifras mais fundamentais deste exercicio a serem

guardadas. No limite entre as classes C e B estes respectivos nimeros corresponderiam

a34,70% e R

$ 37,26.

Taxa Marginal Acesso a Seguros por Grupos de Renda

Classes | RFPC | SEGUROTOTAL | SAUDE | VEICULO | VIDA PREVI OUTROS
E 130,95 1,93 0,96 0,24 0,36 0,01 0,50
DeE 277,13 8,55 2,05 0,07 0,75 0,09 0,63
C,DeE 1172,45 34,70 8,10 0,73 2,58 0,16 1,20
Total 8297,63 62,94 51,42 23,92 20,86 4,14 2,12

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE
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A classe CDE que é central neste estudo apresenta uma taxa de acesso 10,78% e
uma despesa média mensal de R$ 8,56 por pessoa. Gostaria de realcar a proximidade
em relacdo as estatisticas da faixa de renda per capita até 3 salarios minimos com taxa
de acesso de 11,08% e despesa média mensal de R$ 8,89 por pessoa. A proximidade do
tamanho da populacéo entre os dois critérios respectivamente explica as proximidade
das taxas de acesso.

O outro ponto a ser realcado é que apesar da classe CDE contemplar quase 85%
da populacdo h4 uma diferenca substantiva da taxa de acesso frente a populacéo total de
55,75% (16,79% contra 10,78%) e de despesa média por pessoa de 169,5% (R$ 23,96
contra R$ 8,89). No caso da despesa média os diferenciais de acesso se somam aos
diferenciais de despesas de quem tem a despesa de seguro positiva. Isto reflete o fato da
classe AB ter um nivel de demanda bem maior que as demais classes com taxa de

acesso de 3 e despesas médias de R$ 99,29.

Taxa de ACESSO a Seguros
Populacdo acima de 15 anos

16,79

10,78

Total Classes CDE

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

Taxa de ACESSO a Seguros
Populacdo acima de 15 anos
16,79
11,08
8,45
5,1
Total RFPC<= 1 SM RFPC<= 2 SM RFPC<= 3 SM

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE
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Panorama de Acesso a Microsseguro

O Panorama construido a partir de POF (Pesquisa de Orcamentos Familiares) é
um banco de dados interativo que permite avaliar 0 acesso e a despesa média com

diferentes itens de seguro a partir do cruzamento simples das variaveis.

http://www.fgv.br/ibrecps/miseg/despesas/index2.htm

Link

N FGV
Panorama das Despesas de Seguro
cps
Universo de Analise:
Classe E Regido: Tipos de Despesa:
Classe D Brasil v Individual filtro de acima de 15 anos ¥
Classe C
Classe AB
Analise: Universo:
Despesa v Total v
* Segure a tecla 'CTRL' para marcagdo de 2 andlises simulténeas.
[ Gerar tabelas ] [ Limpar selecdo ] [ Selecionar todas
Caracteristicas Demogréficas
Populacdo Total [] sexo [] Anos de Estudo
[] Fregiienta Escola ou Creche [] Escolaridade [] Raca
[] Posicdo na Familia [] 1dade
Caracteristicas Socio-Econdmicas

Apresentamos a seguir uma analise do portfélio de seguros individuais por

diferentes classes econdmicas. No caso dos planos de salde, o mais difundido de todos,

as taxas variam de 0,76% na classe E a 36,65 na AB. Em seguida encontramos seguro
de veiculos (variando de 0,05% a 13,84%) e vida (0,29% a 12,88%). Previdéncia

privada e outros tipos de seguros sdo ainda menos presentes, até mesmo nos de mais

alta renda (as taxas de acesso sdo, respectivamente 1,91% e 2,43% na classe AB). Na

tabela abaixo observamos a distribui¢do de pessoas com acesso a seguros por classes de

renda.

% da Populacdo com despesa de Seguro por Classe Econdmica Brasil — Individuos acima de 15 anos

S A Despesa
Previdéncia
P Seguro de | Seguro de Privada RIS com
Classe Seguros Seguro- V%l’culo g\/ida Aberta ou Outros com Saude
Saude Saude (Sem
Fechada

plano)

Classe E 1,45 0,76 0,05 0,29 0,01 0,44 5,92 0,053
Classe D 4,19 2,64 0,09 1,01 0,13 0,74 11,87 0,0992
Classe C 15,69 12,07 1,15 3,74 0,2 1,56 26,49 0,1785
Classe AB 46,17 36,65 13,84 12,88 1,91 2,43 52,72 0,3015
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5. Quais sdo os principais determinantes da demanda por Microsseguro?
Comecamos explorando a riqueza de informacdes da POF a partir de um modelo
de selecdo de variaveis de acordo com o nivel de significancia estatistica relacionadas a
demanda de seguros. Posteriormente, tragamos um modelo mais parcimonioso a partir
de variaveis disponiveis em outras bases de dados como a PNAD que permitem simular
a demanda de seguros. O primeiro exercicio funciona como parte do aprendizado para
chegarmos a um modelo aplicado aos diversos tipos de seguro. A fim de determinar
quais delas teriam maior poder explicativo e quais seriam mais relevantes, aplicando um
procedimento de escolha seqliencial de variaveis que usa um modelo logistico binomial.
A lista de variaveis selecionadas para cada modelo (a partir de um teste F) ¢
fornecida a seguir, em ordem crescente de importancia, numa lista auto-explicativa de

11 variaveis, sendo as demais variaveis eliminadas® n&o reportadas na tabela:

Modelo STEPWISE de selecdo das variaveis
Tem Despesa com Seguros

ORDEM ENTRADA NO MODELO

Seguros Microsseguros
Classe Econémica 1 3
Tem Cart&o de Crédito 2 1
Contribui para Previdéncia 3 2
Posi¢édo na Familia 4 5
Anos de estudo 5 6
UF 6 7
Faixas etarias 7 9
Tem Despesa com Automovel 8 10
Posicéo na Ocupacao 9 8
Tem automovel 10 4
Area - Regido Domiciliar 11 11
Freq. Escola ou Creche - 12

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

Inicialmente cabe notar a maior importancia relativa de variaveis econdmicas vis
a vis varidveis socio-demograficas e espaciais na explicacdo da demanda de seguros e
de microsseguros também (obs: apresentaremos os dados de microsseguros entre
parénteses para facilitar a comparacédo variavel a variavel). Vale a pena ressaltar que a

variavel classe de renda foi a primeira a entrar no modelo de seguros (e 3% no

1 Sexo; cor/raga; atraso em prestacOes de bens/servicos; religido; dificuldades de renda; problemas com
violéncia; tem despesa com imoveis (a vista ou parcelado); capital
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microsseguros quando foi usada na truncagem da amostra com a retirada da classe AB),
antes de anos completos de estudo que entra em 5° lugar (caindo para 6° no
microsseguros) que tipicamente tem o mais alto poder explicativo em pesquisas
empiricas sobre desigualdade.

Note que ndo estamos falando da magnitude do coeficiente de cada categoria
mais do poder explicativo do conjunto de categorias em explicar o uso de seguros (e de
microsseguros). Quando olhamos a magnitude dos coeficientes extremos de cada
variavel, mantendo as demais caracteristicas constantes, as chances de uma pessoa da
classe AB usar seguros € 690% maior que de uma pessoa da classe E, enquanto a
relacdo de uma pessoa com nivel superior tem 248% mais chances de acessar 0 seguro
gue uma pessoa com até trés anos de estudo, isto €, um analfabeto funcional (no caso do
microsseguro esta diferenca é de 173%). A posse de cartdo de crédito se apresenta como
a segunda mais relevante para explicar o uso de seguros privados em geral (e 1% no
microsseguros) quem ndo tem cartdo de crédito possui uma chance 61,3% menor de ter
seguros do que quem possui (no caso do microsseguro a respectiva diferenca € 62,3%
menor). A varidvel indicativa de contribuicéo a previdéncia oficial a terceira a entrar no
modelo de seguros (e 2% no microsseguros) indica que quem contribui tem uma chance
50,5% maior do que quem ndo contribui (no caso do microsseguro esta diferenca € de
53,4%). Um descolamento importante entre os dois modelos de demanda de seguro e de
microsseguro é a importancia da variavel de posse de automovel que é 102 no caso do
seguro e 42 no caso do seguro. Indicando que acesso a carro préprio tem alto poder de
impacto na aquisicdo de seguros na base da distribuicdo de renda.

Seguindo na ordem de relevancia estatistica do modelo de seguros temos duas
variaveis socio-demograficas, em quarto lugar aquela indicativa da posi¢ao no domicilio
(5% no caso do microsseguro). O coeficiente da varidvel conjuges é no caso de seguros
40,6% maior que o pessoa de referéncia indicativa (33,7% no caso do microsseguro), e
diferencas similares em relacdo aos demais tipos de membros no domicilio como filhos,
outros parentes etc. (mas diferengas um pouco maiores no caso do microsseguros). A
quinta variavel ja mencionada foi aquela relativa as faixas de anos completos de estudo,
seguida de unidade da federacdo onde o Estado de Sao Paulo apresenta taxas de acesso
a seguros superior as demais 26 unidades, isto indica que Sdo Paulo ndo é s6 mais
sofisticada por conta da distribuicdo de atributos sdcio-demograficos e econdmicos (o
mesmo ocorre no microsseguros indicando que S&o Paulo apresenta um grau maior de

sofisticacdo financeira controlada na base da piramide).
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A distribuicdo etaria aparece como sétima variavel em termos de poder
explicativo. Encontramos uma trajetdria ascendente marcada indicando um incremento
das chances de acesso a seguro privado monoténica da faixa de 15 a 20 anos até o0s 50 a
59 anos de idade quando grosso modo a taxa de acesso se estabiliza neste nivel mais
alto (0 mesmo padréo do ciclo de vida € encontrado no caso do microsseguros).

Cabe notar a seguir a importancia de varidveis indicativas da posse de
automoveis (10® na demanda de seguro e como ja comentado 42 no caso do
microsseguros) e de financiamento de automoveis (82 e 10? no caso do microsseguros) e
de posicdo na ocupacdo (9% na demanda de seguro e 8% no caso do microsseguros)
seguida do tamanho de cidade (11* na demanda de seguro e de microsseguros). Tao
importante quanto a presenca € a auséncia de significancia estatistica conjunta das
demais variaveis como da percepcdo de violéncia na vizinhanca de moradia pelo
entrevistado, percepcdo de insuficiéncia de renda e outra de atraso de prestacdo de
compra de duraveis, a compra recente de imdvel a vista ou a prazo ou variaveis socio-
demogréficas relativas a sexo (uma vez controlada por posicdo na familia), raca e
religido. Em suma, o exercicio de selecdo de variaveis em ambos segmentos de
mercado, revela a importancia do papel na familia e educacdo, mas ndao dad margem a
outras variaveis de targeting demografico embora dé margem para targeting espacial.
Variaveis econdmicas selecionadas desempenham papel fundamental para a demanda
de seguros com especial destaque para a classe econdmica considerada. Este ponto é de
fundamental importancia ndo s6 para 0 caso de microsseguros, mas para a demanda
agregada de seguros dada a relevante inflexdo da composicdo de classes de renda
observada no Brasil nos ultimos anos. Voltaremos a este ponto mais tarde gquando
tracaremos estimativas do mercado corrente de seguro incluindo também o periodo apos

a crise iniciada em setembro de 2008.

ii. Quais sdo os determinantes da Demanda Setorial de Microsseguros?
Apresentamos a seguir uma analise dos determinantes principais do portfélio de
seguros individuais por diferentes classes econdmicas. Dando sequiéncia aos resultados
anteriores, a variavel mais importante em todos os tipos de seguros olhados de forma
isolada, é classe econdmica. Ja quando avaliamos esta mesma variavel no modelo de
microsseguros, esta ocupa posi¢des inferiores, tais como seguro salde (3% posicao),
veiculo (10%), vida (4% e previdéncia (excluida do modelo). Seguindo esta linha de

interpretacdo, outras variaveis econémicas lideram o ranking de importancia no modelo
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estimado. Destacamos cartdo de crédito que faz parte de todos os modelos estimados.
Nos modelos de seguro salde, seguro de vida e previdéncia privada € a principal
variavel fora renda tanto no caso do seguro como do microsseguro. Automovel tanto no
que se refere posse do ativo como de despesas com 0 bem assume destaque no seguro
de veiculo. Exemplificamos com o0 modelo de seguro saude que é o mais popular.

Modelo STEPWISE de selegdo das variaveis
Tem Despesa com Seguro Saude

ORDEM ENTRADA NO MODELO

Seguros Microsseguros
Classe Econ6mica 1 3

Tem Cartéo de Crédito
Contribui para Previdéncia
Anos de estudo

Faixas etéarias

UF

o o A~ N P

Posicdo na Familia

~

Posicdo na Ocupacédo

© 00 N O o b~ W N

Area - Regido Domiciliar

=
o
©

Tem automovel

[N
[

Tem Despesa com Automovel 11

Sexo 12

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

Renda Domiciliar Per Capita versus Renda Individual: A Familia é o que Importa

Realizamos outros exercicios de selecdo com um nUumero maior de variaveis
sécio-econdmicas®. No quesito renda, incluimos além da classe econdmica, também a
renda domiciliar per capita e a renda individual de cada membro da familia para fazer
uma “corrida de cavalos” entre estas varidaveis para ver qual teria mais poder
explicativo. Tal como nos modelos ja analisados, apesar de incluirmos aproximacoes
continuas de renda individual e per capita em todos os modelos de demanda de seguro
lato senso a classe econdmica baseada em renda domiciliar per capita aparece como a
variavel mais importante. Conforme podemos ver na tabela a renda domiciliar per capita
€ um importante instrumento na determinacdo do acesso a seguros, sendo ainda mais
importante no caso do microsseguro onde ocupa as primeiras posic¢des. Por outro lado, a
renda individual ndo entra em nenhum dos modelos estimados. Em suma, a demanda
pelos diversos tipos de seguro e microsseguro sdo altamente relacionadas a renda. A
renda que importa para a demanda privada de seguros é a do domicilio e ndo a do
individuo.

2 Sexo; corfraca; posicdo na familia; faixa etria; anos de estudo; classe econdmica; regifo - area
domiciliar; atraso na prestacdo de bens/servicos; uf; religido; dificuldades de renda; freqiiéncia escolar;
problemas com violéncia; tem cartdo de crédito; contribui para previdéncia; posi¢do na ocupacédo; tem
automovel; tem despesa com automoveis; despesa com imovel a vista; despesa com imdvel financiado;
capital, renda domiciliar per capita e renda individual.
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Seguro de Imovel: Acesso Controlado

Replicamos 0s mesmos exercicios anteriores para o seguro imoével. Tratamos
esta despesa de forma separada das demais por se tratar de um gasto coletivo. A fim de
torné-las mais compativeis em termos de analise aos demais seguros, calculamos estas
informacBes em niveis per capita, ou seja, rateamos as despesas declaradas no
questionario coletivo entre os membros da familia. Quando controlado por variaveis
econémicas os resultados apresentados ndo sdo muito diferentes aos demais itens de
seguro. Ja no que diz respeito as variaveis socio-demograficas ndo encontramos grande
significancia estatistica (vale lembrar o carater familiar deste tipo de seguro); enquanto

que nas variaveis espaciais ha algumas particularidades.

Desigualdade das Despesas de Seguros

A luz dos resultados discutidos acima estimamos a desigualdade da despesa de
seguros para a populacdo com despesa e para a populacdo total. Quando analisamos a
populacdo total que seria a mais relevante pois combina a desigualdade na taxa de
acesso como na intensidade de uso observamos um indice de Gini proximo ao valor
unitario, o limite superior da perfeita iniqiidade. O indice de Gini cresce das despesas
com plano de saude para os demais seguros como veiculo e vida nesta ordem, mas

atinge o apice nas despesas de Previdéncia Privada sdo os mais altos com 0,9985.

DESPESAS COM SEGUROS
Populagdo total

Elasticidade-
MEDIA GINI Renda

Renda Per Capita 832,85 0,5768 -
Despesa Total 23,96 0,9349 1,6207
Seguro Saude 16,80 0,9448 1,6379
Seguro de Veiculo 3,22 0,9812 1,7010
Seguro de Vida 2,17 0,9860 1,7094
Previdéncia Privada 1,03 0,9985 1,7311

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

A razdo do Gini de uma despesa especifica com relacdo a despesa total equivale
a elasticidade-renda da despesa especifica em questdo. Todos 0s seguros sao elasticos
em relacdo a renda a elasticidade variando entre 1,62 da despesa total e 1,73 da despesa

com previdéncia privada.
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iii. Equacdes de Despesa de Seguros e Microsseguros

A primeira parte da analise multivariada esteve relacionada aos possiveis
determinantes do acesso a seguros pela populagdo da baixa renda, passamos agora a
analise analoga aplicada aos determinantes da extensdo do gasto em seguros. Antes a
variavel de acesso era discreta do tipo teve ou nao teve despesa de seguro. A analise do
tamanho da despesa € de natureza continua complementando a anterior, aprofundando
os determinantes da demanda entre aqueles que tiveram acesso e utilizaram estes
instrumentos financeiros. Isto é, a amostra aqui analisada se restringe aqueles que
apresentaram uma despesa positiva. Replicamos 0 mesmo procedimento anterior de
selecdo de varidveis sequienciadas a partir do nivel de significancia estatistica em
modelos que estimam o log da despesa. A lista de variaveis selecionadas para cada
modelo é fornecida a seguir, em ordem crescente de importancia, numa lista auto-
explicativa de 10 variaveis, sendo as demais variaveis eliminadas ndo reportadas na

tabela:

Modelo STEPWISE de selegdo das variaveis
Equacdo de Despesas com Seguros
ORDEM ENTRADA NO MODELO

Seguros Microsseguros
Classe EconOmica 1 5

Faixas etarias
Anos de estudo

Tem automovel

A W L DN

Tem Cartéo de Crédito
Posicéo na Ocupacéo
Area - Regido Domiciliar

Tem Despesa com Automoével

© 00 N o o b~ W N

Posicdo na Familia
UF

=
o

Contribui para Previdéncia - 7

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

Existe semelhanca entre os resultados das equacdes de acesso a seguros com as
equacOes de despesas de seguros. Por exemplo, a classe de renda continua como a
primeira variavel a entrar no modelo de despesas de seguros (e 5% no microsseguros
quando truncamos a amostra retirando a classe AB). Os resultados controlados para os
que tém despesa apontam que na classe AB é 97% maior que na classe E. Algumas

variaveis econémicas cairam de posicdo em relacdo ao exercicio anterior enquanto
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outras como idade e escolaridade, ganharam proeminéncia, O segundo lugar entre as
variaveis selecionadas tanto no total (quanto na classe ABC) dessa vez cabe a uma
variavel demografica: faixa etaria, que na determinagdo dos gastos tem sua importancia
aumentada. Neste quesito o gasto é crescente ao longo do ciclo da vida. As diferencas
ndo param por aqui: uma varidvel importante na determinacdo da demanda, a
contribuicdo previdenciaria, ndo entrou no modelo de gastos com seguro (e foi 72 ou
seja, a Ultima na explicacdo do gastos com microsseguros). Em seguida, na 32 posicdo
(1%) temos anos de estudos como um importante preditor dos gastos com seguros
(microsseguros). Crescendo monotonicamente conforme caminhamos do analfabetismo
funcional a niveis mais altos de estudos, chega a ser 76% maior quando a pessoa tem 12
anos ou mais de estudos.

Dando seqliéncia a analise de selecdo das variaveis na equacdo de despesa dos
diferentes tipos de seguros, notamos que a classe econdmica foi a Unica que entrou em
todos os modelos (0 que ndo ocorreu no caso de microsseguros). Primeira colocada em

todas as equacOes € novamente a variavel mais importante.

Flashes sobre Distribuicdo de Renda e Pobreza

Estudos realizados pelo Centro de Politicas Sociais da Fundacao Getulio Vargas
descrevem a evolucdo de alguns momentos da distribuicdo de renda, leia-se o tamanho
do “bolso dos brasileiros”.

A desigualdade de renda brasileira, que ficou estagnada entre 1970 e 2000, sofre
sucessivas quedas, ano apés ano, desde 2001, comparavel, em magnitude, ao Unico
deslocamento conhecido: o0 aumento da desigualdade dos anos 60. A taxa de
crescimento acumulada de renda entre 2001 e 2007 por cada décimo da populacéo é
decrescente a medida que caminhamos do décimo mais pobre (49,25%) o décimo mais
rico (6,70%) -

Conforme anunciamos em 2006, o Brasil j& havia cumprido a primeira, e talvez
mais conhecida, das 8 Metas do Milénio da ONU, referente a reducdo da miséria
extrema em 50% em 25 anos. Enquanto a queda acumulada entre 1992 e 2005 havia
sido de 54,61%, ao acrescentarmos 2006 a serie, temos uma reducdo acumulada de 57,2.

Quanto de renda falta, em media, a cada brasileiro em média para que os pobres
consigam satisfazer suas necessidades basicas no mercado. Seriam necessarios R$ 9,71
em média, por pessoa, para aliviar totalmente a pobreza no Brasil, totalizando um custo
de R$ 1.776 bilhdes mensais e R$ 21,3 no ano.

6. Mercado Corrente de Seguros e de Microsseguros

O problema da POF para nossos fins € que ela esta disponivel em um ano
bastante defasado o de 2002-03 para fins de afericdo do mercado corrente e potencial de
microsseguros. Felizmente podemos através de outras pesquisas como a PNAD e a
PME criar variaveis auxiliares que permitem projetar a evolucdo da mudanca da taxa de
acesso a seguros para os periodos mais recentes. Desenvolvemos metodologia que a
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partir de dados sobre evolugdo das classes de renda e alguns exercicios contrafactuais
sobre 0 mercado de seguro para diferentes classes de renda nos permite obter cenario
mais atual sobre o tamanho dos mercados de seguro e de microsseguro no Brasil.

Propomos utilizar a estrutura de classes das PNADs de 2003 e 2007 para captar
o efeito-renda derivado da melhoria da distribuicdo de renda, ai incluindo media e
desigualdade, ocorrida nos ultimos anos. De outubro de 2007 para outubro de 2008
usamos a PME para gerar uma aproximacao de forma a obtermos um nimero para o
periodo pré-crise. Posteriormente iremos discutir a composi¢do de classes para o
periodo pds-crise. Neste processo 27 milhdes de pessoas ascenderam as chamadas
classe ABC, 24 milhdes de pessoas cairam da classe E, ou seja sairam da pobreza. Este
seria o resultado do chamado efeito-renda operante no periodo.

J& o efeito-inovacdo financeira qual seja 0o aumento da taxa de acesso a
diferentes servigcos financeiros para cada faixa de renda ndo pode ser estimado
diretamente a partir das bases existentes. Propomos aqui realizar exercicios
contrafactuais como de assumir que o Brasil passa a assumir a distribuicdo de acesso de

lugares mais desenvolvidos. Sendo vejamos:

As Duas EstabilizagOes e a Danga Distributiva

O cerne aqui € a mensuragdo dos movimentos das pessoas entre estes estratos
econbmicos. Esta analise pode subsidiar a politica pablica nas areas de transferéncia de
renda (i.e. Bolsa Familia e programas vinculados ao salario minimo) e de geracdo de
renda (i.e. PAC e politicas de emprego, como o pacote habitacional ora em discuss&o).
Esta abordagem também serve as empresas privadas, identificando a queda ou expansao
do mercado consumidor e de seus nichos.

A nossa pesquisa (Neri 2008) mostrou a emergéncia da Classe C, também
chamada de nova classe média como um fendmeno nacional. Antes do plano Real a
mesma atingia menos de um terco da populacdo brasileira: 30,9% em 1993 passa a
36,5% em 1995 (e também em 2003), chegando a 47,1% da populacéo brasileira em
outubro de 2007, data da ultima PNAD. Nas metropoles brasileiras, a nova classe média
era 50,4%. Ao projetarmos aqui o0 crescimento de 6% dos ultimos 12 meses com base da
PME de outubro de 2007 a outubro de 2008 e juntarmos com a abrangéncia nacional da
PNAD, temos que 49,2% da populacdo brasileira estaria em outubro de 2008 na Classe
C. Daqui a um ano quando os resultados da PNAD 2008 que acabou de sair a campo se
tornarem puablicos, poderemos testar o resultado.

Replicamos 0os mesmos resultados para a classe E que corresponde aos pobres e
observamos uma correspondente reducao de sua parcela na populagdo em dois
momentos marcados entre 1993 e 1995 (Plano Real quando cai de 35% para 28,6% e de
2003 a 2008 quando cai de 28% para 16,2%.

Cenarios sobre a Taxa de Acesso a Seguros
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a)Efeito Renda: Apresentamos agora a primeira parte da decomposicao. Neste
estagio estimamos qual seria o efeito-renda na mudanca da demanda por seguros, ou
seja, mantemos a taxa de acesso a seguros constante (calculada a partir da POF em
2003) e avaliamos como as mudancas de classes de renda entre 2003 e 2008 afetam a
demanda total por seguros.

Esse exercicio pode ser Gtil no seguinte sentido: cerca de 7 milhGes de pessoas
ascenderam até a classe AB nos ultimos 5 anos e conforme avaliamos ao longo do
estudo a classe AB apresenta a maior taxa de acesso a seguro (46%). Através dos dados
abaixo podemos ver como essa mudanca AB e dos outros estratos de renda afetam a
demanda global por seguro. A soma desses efeitos renda indicam o aumento global
(0,0262) da taxa de seguros.

b) Efeito Inovagéo Financeira: A segunda parte da decomposic¢ao corresponde
a uma simulagéo de qual seria o efeito inovagéo financeira de cada classe econémica na
demanda total por seguros. Mantemos agora a participacdo (peso) de cada classe
econdmica constante (relatadas no item anterior) e avaliamos como mudangas simuladas
de acesso a seguros em cada estrato econdmico afetariam o tamanho do mercado de
seguros. Esbarramos com uma limitacdo de dados mais recentes de acesso a seguros, e
por isso estamos trabalhando com mudancas simuladas. Assumimos neste caso a titulo
de ilustracdo que a taxa de acesso a seguros no Brasil ao longo atinge em 2008 o cenario
apresentado pela Regido Metropolitana de Sdo Paulo em 2003. A soma desses efeitos
por classes indicam que teriamos um aumento global (0,0243) da taxa agregada de
acesso a seguros caso o grau de sofisticagdo financeira do Brasil equivalesse ao da
Grande S&o Paulo.

c) Efeito Total (A + B): Finalmente a soma dos efeitos renda e inovacgao
financeira indicam um avancgo total da taxa de acesso a seguros 0,0505 (ou 5,05 ponto
de porcentagem) o que significaria um incremento de , sendo aproximadamente metade
dele ocasionado por mudancas na distribui¢do de renda com aumentos da classe AB e C
e correspondentes reducbes do restante da populacdo a outra metade pelo avanco
assumido no acesso a seguros para o nivel inicial do observado na Regido Metropolitana
de S&o Paulo®. Apresentamos a seguir um grafico que retine os resultados encontrados

em cada tipo de seguro tomado isoladamente.

¥ Analisamos o valor das despesas de seguro de cada classe de renda omitimos esta parte no sumario.
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SIMULACAO DA VARIACAO DA TAXA DE ACESSO A SEGUROS
CENARIO FINANCEIRO: REGIAO METROPOLITANA DE SAO PAULO

% da taxa inicial

O T T T T 1

TOTAL Plano/ Segurode Segurode Vida Previdéncia
Seguro-Saude Veiculo Privada Aberta
ou Fechada

EFEITO INOVAGAO FINANCEIRA EFEITO RENDA

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da PNAD, PME e POF / IBGE

A Crise e a Parada Subita

Se calcularmos as varia¢fes de renda dos ultimos dois anos (até junho de 2009) com
base na PME (vide anexo do trabalho), houve uma melhora no poder de compra dos
brasileiros nas grandes metropoles: o aumento acumulado desde junho de 2003 das
classes AB e C foi de 31,5% e 27,8%, respectivamente, com correspondente reducdo da
participagdo das classes D e E de -18% e -39,8%. Este movimento, que desloca massa
de pessoas da base para o topo da distribuicdo de renda, foi, proporcionalmente, mais
forte nos extremos da distribuicdo, com destaque para o crescimento relativo das classes
A/B maior do que a da badalada classe C — a nova classe média emergente e pela
reducéo da classe E, a mais pobre.

O grafico comprova que no periodo pés-crise as tendéncias dos Gltimos anos
foram subvertidas: as classes que ganhavam mais participacdo deixaram de ganhar mas
ndo houve reversdo, no sentido de grandes perdas. Foi acima d e tudo uma parada subita
dos ganhos observados nos anos anteriores.

Pré e POs-Crise: Variacdo Acumulada
das Classes Econdmicas

34&@/%59 AB Classe C Classe D Classe E

25,6%

1,8%

-2,0% r'3 9% -0,4%

-14,7%

L

-39,5%

“jun03 a jun08 ®jun08 a jun09

Fonte: CPS/IBRE/FGV a partir dos microdados da PME/IBGE
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7. Substituicdo e Complementariedade entre Diferentes Tipos de Microsseguros

Apresentamos a seguir uma analise dos determinantes da demanda de seguro
explorando a interacdo entre diferentes tipos de seguro. Preferimos realizar esta anélise
a parte, pois acreditamos ela ser apenas indicativa da relacdo entre uso dos diferentes
instrumentos financeiros.

Matrizes de Acesso a Diferentes Tipos de Seguro

Apresentamos abaixo as matrizes de acesso aos diferentes tipos de seguros. Os
dados estdo apresentados na forma de matriz 5 x 5, onde os resultados da diagonal
demonstram os totais de cada tipo de seguro. Podemos analisar fixando determinada
linha ou coluna, como se da o acesso combinado de diferentes tipos de seguro. Por
exemplo, analisando a primeira linha junto a primeira coluna das duas matrizes abaixo,
percebemos que 12,94% (8,09%) da populagdo possuem seguro (microsseguro) saude.
Fixando a linha e olhando as demais colunas, avaliamos que 1,81% (0,40%) tem seguro
(microsseguro) saude e veiculo ao mesmo tempo; 2,22% (0,99%) saude e vida; 0,29%
(0,07%) saude e previdéncia; e por fim 0,48% (0,31%) salde e outro tipo de seguro ndo
especificado aqui. Em seguida, na segunda linha avaliamos como o0 acesso a seguro de
veiculo interage com os demais. Os resultados sdo: 0,79% (0,11%) tem seguro de vida e
veiculo; 0,13% (0,025) veiculo e previdéncia ou outro tipo de seguro.

Matriz de Acesso a Sequros

SAUDE | VEICULO | VIDA | PREVIDENCIA | OUTROS
SAUDE 1294 181 222 0.29 0.48
VEICULO 1.81 295  0.79 0.13 0.13
VIDA 222 079 431 0.16 0.35
PREVIDENCIA| 029 013  0.16 0.45 0.02
OUTROS 048 013 035 0.02 1.41

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

Matriz de Acesso a Seguros

Classe CDE

SAUDE | VEICULO \ VIDA \ PREVIDENCIA | OUTROS
SAUDE 8.09 0.40 0.99 0.07 0.31
VEICULO 0.40 0.73 0.11 0.02 0.02
VIDA 0.99 0.11 2.56 0.03 0.22
PREVIDENCIA| 0.07 0.02 0.03 0.16 0.01
OUTROS 0.31 0.02 0.22 0.01 1.20

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE
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Em seguida realizamos exercicios similares mas de maneira multivariada, ou seja,
controlamos do acesso aos diferentes tipos de seguro. A diferenca na presente analise é
o fato de controlarmos o0 acesso a seguros ndo sO por outros tipos de seguros (como
anteriormente), mas também por caracteristicas socio-demogréaficas e econémicas dos
individuos. A vantagem deste tipo de exercicio é que vocé isola efeitos como renda,
educacdo, entre outros, ou seja, analisamos, por exemplo, 0 acesso a seguro de satde em
funcdo da falta de acesso a outros seguros comparando pessoas iguais nos atributos
observaveis. assim como apresentado nas estatisticas anteriores, as chances controladas
de acesso a este tipo de seguro sdo maiores quando o individuo ja dispde de algum
outro. Chegam a ser 2,6 vezes maior no seguro saude para aqueles que dispdem de
seguro de vida, por exemplo. O mesmo resultado é encontrado no acesso a
microsseguros, s6 que em maior intensidade: as chances sdo pelo menos 3 vezes

maiores em trés dos quatro itens aqui analisados.

8. Detalhamento da Demanda de Microsseguros

Na analise bivariada tradicional, ilustrada na secdo, tomamos as correlacfes
brutas do seguro com cada varidvel econdmica, ou soOcio-demografica tomada
isoladamente. Nela quantificamos o tamanho de cada segmento de mercado do seguro e
do microsseguro sem levar em conta a interacdo existente entre as variaveis. Por
exemplo, o fato de que maior renda e maior escolaridade estdo positivamente associadas
entre si, e também possivelmente associadas a uma maior demanda por seguros nos
impede de estabelecer exatamente o que estd determinando a demanda por um tipo
especifico de seguro, renda, escolaridade ou ambas. Dai a importancia de se usar
modelos multivariados onde esta interdependéncia entre as variaveis é levada em conta
COmMo na sec¢ao anterior.

Exploramos duas formas de levar em conta a interdependéncia das variaveis. Na
primeira adotamos um procedimento estatistico onde um conjunto de variaveis iniciais
as que entram no modelo sdo selecionadas pelo seu respectivo poder explicativo. Isto
permite explorar um maior espectro dos determinantes da demanda por seguro a partir
da riqueza de informacdes propiciadas pela POF sem impor restricdes de selecdo a
priori. O proprio dado nos informa o que € ou nao relevante em termos de poder
explicativo. Uma segunda estratégia mais associada a ética econdmica € impor a priori
as variaveis usadas no modelo estimado, sendo algumas varidveis possivelmente nédo

significativas. No caso, selecionamos as varidveis da POF de forma a permitir se
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trabalhar conjuntamente com a PNAD. A vantagem deste procedimento é gerar um
modelo uniforme para cada tipo de seguro, além de direcionar a selecdo de variaveis

para a disponivel em outras bases de microdados, conforme ilustrado no Box abaixo:

Simulador de Acesso e de Despesas

Ferramenta utilizada para simular as probabilidades de acesso e valores médios
dos gastos individuais nos diferentes tipos de seguros, através da combinacdo de seus
atributos. Selecione as suas caracteristicas no formulario abaixo e clique em Simular.

Sexo | Feminino | Escolaridade | 4 a 7 anos hd

Raca|Branca Classe Econémica | Classe C |+

Idade |20 a 20 anos |V Area | Capital b

Posicdo na Familia | Pessoa de Referéncia | v UF (RJ v

Nimero de pessoas no demicilio |4 Posicio na ocupacde | Empregado doméstico v

Contribui previdéncia | Sim

Simular Reiniciar

Os graficos apresentados mostram, na ordem:
a) as probabilidades de ter despesas com cada um dos itens (utilizando como

base de calculo a populagdo que respondeu ao questionarios de despesas individuais)
b) os valores médios gastos

Exemplo:
-~
Acesso a seguros(%)
Modelos estimados:
Seguro total Seguro saide Sequro de vida
Previdéncia privada Seguro de veiculo Outros sequros
Cendrio =5
§ Cendrio Arnal
Anterior
|Sexo: Femmino |Sexo: Masculino
Cenério Arterior @ Cendrio Atusl [Cor: Branco |[Cor: Branca
12
10.79 Idade: 20 a 2% anos  |[|Idade: 20 a 2% anos
114 _10.67 10.25 | Il
104 Posicdo na familia: |||Posicdo na familia:
34 __6.62 Pessoa de Pessoa de
Feferéncia Feferéncia
a
71 N° de pessoas no N* de pessoas no
domicilio: £ domicilio: £
5
5 Tamanho de cidade: || Tamanho de cidade:
Capital Capital
4
34 Posigdo na Posicdo na
ocupacdo: ocupacio:
29 0.94 1.43 Emprezado Emprezado
] . 0.65 __U0.16 doméstico doméstico
! 01z 021 015 024 Z Z
- b e —— —
0 Tatal j Salde j ida j Previdéncia j “eiculo j Outros Contribui para Contribui para
- e previdéncia: Sim previdéncia: Sim ¥

Uma das barras representa o Cenario Atual, com o resultado segundo as
caracteristicas selecionadas; e a outra o Cenario Anterior que apresenta a simulacéo
anterior. Todos 0s modelos que estdo sendo utilizados podem ser encontrados no site
da pesquisa. Apresentamos ao longo do texto os resultados dos exercicios
multivariados: link http://www.fgv.br/ibrecps/miseg/POF _sim/index.htm
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a) Variaveis Econdmicas

Classes Econdmicas

Conforme discorrido anteriormente nos modelos multivariados de selecdo de
variaveis para explicar 0 acesso a seguros, a renda, ou propriamente, a sua contrapartida
em termos de classe econémica é o fator mais determinante para acesso a seguros,
planos de saude e previdéncia privada. Na classe E 0 acesso a seguros em geral é de
1,45%, sendo que 52% desses segurados dispdem de plano/seguro-sadde. Na classe D
o0s segurados sdo 4,19% da populacdo, e a proporcdo do plano/seguro-salude nos seguros
é de 63%. Na classe C esses valores sdo de 15,69% (acesso) e 77% (composicao
salde/seguros). A classe AB é a que apresenta as maiores taxas, tanto de acesso a
seguros em geral (46,17%) quando da proporcdo de segurados com plano/seguro-sadde
(80%).

Quando usamos 0 modelo multivariado basico. Um individuo da classe AB com
todas as outras caracteristicas iguais ttm 16,9 vezes mais chance de ter um seguro
quando comparado a classe E. Dentre os seguros analisados, destacamos mais uma vez
acesso ao de automdvel, cujas chances sdo 165 vezes mais, seguido por previdéncia

com 34 vezes.

Causalidade, Altruismo Familiar e Seguro Saude

Utilizamos exercicios multivariados com estimadores de diferenca em diferenca
a fim de estudar os impactos da renda na demanda de planos de salde dos idosos
brasileiros. O ponto central do artigo é usar as crescentes transferéncias de renda para
idosos de baixa renda como laboratdrio para identificar os efeitos da renda sobre saude,
separando dos efeitos operantes na direcdo contraria (quem tem acesso a melhores
servigos seria mais produtivo e conseguiria gerar mais renda). A base de dados foram os
suplementos saude das PNADs 1998 e 2003 que ocorreram durante a expansdo de
programas como Beneficio de Prestacdo Continuada (BPC) e a aposentadoria rural ndo
contributiva. Os resultados encontrados revelam novamente o que os idosos elegiveis a
programas de transferéncia de renda apresentam melhora diferenciada no acesso a
servicos de salde nos cinco anos em questdo o que é consistente com a idéia que mais
renda gera mais acesso a plano de satude. O ganho de chance de acesso a seguro saude
entre 1998 e 2003 é relativamente 37,8% maior no grupo beneficiario de transferéncias
de renda neste grupo em relacdo ao grupo de controle s demais. Em segundo lugar,
corroborando a existéncia de algum altruismo familiar, mas inferior ao do primeiro
grupo de tratamento houve ganho de 27,4% na chance de acesso a seguro saude entre
ndo idosos, mas que residem com algum idoso elegivel a programas de transferéncia de
renda.
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Contribuicgéo para Previdéncia Publica
Todos os seguros analisados possuem relacdo direta com a contribuicdo
previdenciaria. Ou seja, a contribuicdo previdenciaria € uma varidvel que indica a
ocorréncia de complementaridades, e ndo efeitos-substituicdo entre seguros sociais e 0s
publicos. A taxa de acesso a diferentes tipos de seguros (e de microsseguros) é cerca de
trés vezes maiores entre os contribuintes do que nos demais ocupados. Na andlise
controlada do acesso a seguros (microsseguros) os contribuintes possuem chances 2,2

(2,3) vezes maiores que 0s demais ocupados.

Posicdo na ocupacgao
A maior taxa de acesso a seguros ocorre para empregadores (43,57%) e
empregados publicos (39,99%) na populacdo total. Na classe CDE, o pico de acesso
ocorre com o0s empregados publicos (28,15%) e empregadores (25,21%). Contas-
proprias possuem uma taxa de acesso menor que a média da populacdo em geral,
13,22% da categoria contra 16,79% de todas as demais. No modelo multivariado.
controlando pelas demais caracteristicas consideradas, o fato da pessoa ser empregadora

aumenta suas chances de acesso em todos os itens de seguro (microsseguro).

Risco de Renda

A PME usa a metodologia de painel rotativo que busca colher informagdes nas
mesmas residéncias nos meses. A abordagem usada aqui consiste em calcular as
probabilidades de transicdo para dentro e para fora dos quatro grupos econdmicos, bem
como de ndo-transicdo entre estes grupos, entre pares de observacdo das mesmas
pessoas doze meses a parte, iniciados em Marco de 2002. O aspecto longitudinal dos
dados de renda familiar per capita do trabalho nos fornecerd a evidéncia empirica
bésica sobre o padrdo de mobilidade social observado na pratica.

Abrimos os destinos das transicbes de cada estrato econémico por ano
apresentamos as informagdes ano a ano até o0 més de junho, que poderia ser uma forma
de medir possiveis impactos da crise na transicdo entre as classes. Os dados mostram
gue os anos 2004 e 2008 se destacam nas estatisticas, com apenas 59,5% e 59,91% da
classe E que continuam classe E, um ano apos a primeira observacéo (coletada em 2003
e 2007, respectivamente). Se olharmos o que aconteceu nos primeiros meses de 2009
frente a0 mesmo periodo um ano antes, observamos aumento de 1 ponto de
porcentagem no contingente dos que continuam classe E (60,83%). Quando analisamos
0 extremo oposto, aqueles que permanecem situados na classe AB comegam a
apresentar crescimento negativo em 2008 e 2009. Se analisarmos o Ultimo periodo, o
resultado piora (74,63% se mantém AB entre 2008 e 2009 — medidos até o0 més de
junho). Ela vinha crescendo muito fortemente e comega a perder
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b) Variaveis Sécio-Demograficas

Educacéo

O acesso a seguro aumenta monotonicamente com a educacdo do individuo,
indo de 6,16% (5,24%) para aqueles com menos de 3 anos de estudos até 53,15%
(34,87%) para aqueles com 12 anos ou mais. Lembrando que a populacdo é dos
individuos com 15 anos ou mais de idade. Aplicando agora a analise multivariada,
percebemos em todos os tipos de seguros gque as chances aumentam com a escolaridade
do sujeito. Na determinacdo do acesso a seguros (microsseguros) na sua totalidades as
chances séo 4,5 (5) vezes maior para aqueles com 12 anos ou mais de estudo em relacédo
aos analfabetos funcionais. O maior diferencial encontramos no seguro de veiculos, com

chances aumentadas em 7,9 (15) vezes no grupo mais educado.

Sexo

Os homens com 19,35% (12,63%) possuem taxas de acesso a Seguro
(microsseguro) superior a das mulheres, 14,24% (8,93%), talvez pela maior
formalizacdo dos trabalhadores assalariados homens, o que implica maior acesso aos
beneficios de seguros de vida e planos de saude, a despeito de a demanda por servicos
de satde ser maior entre as mulheres®.

Como era de se esperar, na classe CDE a diferenca de acesso aos diversos tipos
de seguros entre os géneros € maior que na populacdo total. A maior disparidade esta na
proporcao dos que tem seguro de veiculo: 5 segurados homens para cada 1 mulher. Na
populacdo total essa passa a ser de 3 para 1.

Usando o modelo basico de acesso por género, controlada pode outras variaveis,
Ou seja, comparamos pessoas exatamente iguais em uma série de atributos a excecdo do
sexo, os diferenciais entre homens e mulheres somem, ou seja, as chances de acesso a
seguros (microsseguros) nao sdo estatisticamente diferentes entre eles. Esse resultado
deriva da combinagéo de vantagens para eles ou para elas dependendo dos diferentes
itens de seguro (microsseguros) analisados: salde mais femininos, 18% maior (16%)
contrapdem ao observado nos seguros de veiculos 62% maior (2,2 vezes), de vida 52%
(46%) e previdéncia complementar 61% (85%) claramente mais masculinos, como na

analise bivariada.

* NERI, Marcelo. Quality on Health. Centro de Politicas Sociais — IBRE/FGV. Mimeo.
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Gestantes e Lactantes
Ao abrirmos os dados do sexo feminino por condicdo reprodutiva corrente,
observamos que as mulheres mais necessitadas da protecdo quais sejam as gestantes e as
lactantes apresentam a menor taxa de acesso a seguros (e microsseguros) em geral e de

seguro saude em particular.

Raca e Religido
Quando cruzamos os dados por raca e por religido ha diferencas no acesso a
seguros e mesmo a microseguros. Agora na analise multivariada de selecdo de variaveis
e a variavel religido tanto quanto a variavel raca ndo foram selecionadas em nenhum dos
modelos dos diferentes tipos de seguro (ou de microsseguro) o0 que sugere a contra-

indicacdo de politicas de nichar a demanda de pessoas de diferentes credos e cor.

Posicao na Familia
Quando olhamos a distribuicdo do acesso a seguros numa perspectiva intra-
domiciliar, a pessoa de referéncia 23,56% (15,04%), seguida por pensionistas 19,48%
(14,21%) sd@o os que possuem maior acesso. O papel de principal provedor de renda do
domicilio indica a necessidade de proteger a familia de choques adversos através das
pessoas de referéncia. Embora a maior transitoriedade das relacdes conjugais dos

tempos atuais, indique a crescente necessidade do/da conjuge adquirir microsseguro.

Ciclo da Vida

Em seguida avaliamos o acesso numa perspectiva de ciclo de vida. A taxa possui
formato crescente até determinada faixa etaria, quando a partir dai se estabiliza num
partamar mais alto. Os picos sdo alcangados em momentos diferentes quando avaliamos
o total frente a classe CDE. Com 22,81% de acesso a seguros na faixa de 50 a 59 anos,
0 pico de microsseguros, para a populacdo da classe CDE, ocorre em 15,08% na faixa
de 40 a 49 anos.

A analise do ciclo de vida multivariada sugere que as chances de um individuo
até os 39 anos possuir seguro € menor do que aos 70 anos ou mais. Importante ressaltar
as particularidades de cada tipo de seguro: como ja podiamos esperar, 0 seguro saude
cresce na medida em que o individuo alcanga idades mais avancadas; da mesma forma

em que seguro de vida é maior nas idades intermediérias.
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c) Variaveis Espaciais

Deseconomias Urbanas

Problemas com violéncia na regido estdo associados a uma maior demanda por
seguros em todas as modalidades captadas pela POF, sendo sempre maior a taxa de
acesso a seguros na populacdo total em relacdo a das classes CDE. Para os individuos
que reportaram problemas com violéncia na vizinhanca, a taxa de acesso a seguros € de
18,53% (11,55%) na populacgéo total (classes CDE) contra 16% de seguros (e 10,45%
microsseguros) para aqueles que né@o reportaram problemas com violéncia. Agora este
efeito tende a desaparecer no modelo multivariado o que pode ser resultado de forcas
antagOnicas a maior demanda de seguro funcdo da violéncia percebida ndo é suprida

pela oferta das seguradoras pelos mesmos motivos.

Tamanho de Cidade

Tanto no caso do seguro como microsseguros em geral ha uma maior taxa de
acesso a seguros nas capitais do que nos demais tamanhos de cidade. As excecdes estédo
no caso do seguro de vida e do microsseguro de veiculo onde observamos uma maior
taxa de acesso nas cidades fora do eixo metropolitano. As menores taxas de acesso sao

encontradas nas areas rurais seguidas das periferias das metrdpoles.
Regido mostra-se uma importante variavel na determinagdo controlada do acesso
a seguros. Em geral as chances aumentam na medida em que caminhamos da area rural
em direcdo as capitais. A relacdo é ainda maior quando analisamos 0s seguros saude e

previdéncia, com chances duas vezes maiores nas capitais.

Capitais

No ranking das capitais por acesso aos servicos de seguridade e previdéncia
privada esta Brasilia, com 46% de segurados na populacdo total, taxa maior que a
verificada na populacdo de empregadores (43%), por exemplo. Em seguida aparecem
Vitoria (36%) e Sao Paulo (30,4%). Em ultimo lugar no ranking aparece Boa Vista
(5,5%), com uma taxa de acesso a seguros pouco superior a da populagcdo que nunca
freqiientou creche ou escola (4,1%).

Na perspectiva de microsseguros, isto €, abrangendo apenas a populacdo das

classes CDE, Sdo Paulo apresenta a maior taxa, no mesmo nivel que Belo Horizonte,
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em 18,2%, pouco menos que 0 acesso da populacdo geral com ensino médio completo
(19,73%). Boa Vista (3,2%) também ocupa a pior colocacdo dentre as capitais, com

uma taxa de acesso inferior a média nacional da classe D (4,19%).

Ranking do acesso a servi¢cos de seguridade e
previdéncia privada - Capitais

Populacéo Total % Classes CDE %
Seguros Microsseguros

1 Brasilia- DF 46,8 1 Sao Paulo - SP 18,2
2 Vitéria- ES 36,3 2 Belo Horizonte - MG 18,2
3 Sao Paulo - SP 30,4 3 Belém-PA 17,3
4  Belo Horizonte - MG 26,8 4  Vitéria- ES 171
5 Curitiba - PR 26,2 5 Cuiaba - MT 16,8
6 Porto Alegre - RS 25,1 6 Campo Grande - MS 16,4
7 Rio de Janeiro - RJ 24,8 7 Brasilia - DF 15,3
8 Campo Grande - MS 24 8 Salvador - BA 15,1
9 Belém-PA 22,6 9 Curitiba - PR 14,7
10 Salvador - BA 22,5 10 Recife - PE 12,9
11 Cuiaba - MT 21,8 11 Natal - RN 12,9
12 Natal - RN 20,7 12 Goiania - GO 12,4
13 Recife - PE 20 13 Fortaleza - CE 11,8
14 Goiania - GO 19 14 Porto Alegre - RS 11,3
15 Fortaleza - CE 16,8 15 Jodo Pessoa - PB 10,2
16 Joao Pessoa - PB 16,3 16 Teresina - PI 10,2
17 Maceio - AL 16,1 17 Macei6 - AL 10

18 Florianépolis - SC 15,3 18 Porto Velho - RO 9,35
19 Teresina - Pl 14,6 19 Rio de Janeiro - RJ 9,14
20 Porto Velho - RO 12,7 20 Aracaju - SE 8,92
21 Aracaju - SE 12,1 21 Sao Luis - MA 7,61
22 Sao Luis - MA 11,3 22 Rio Branco - AC 7,43
23 Rio Branco - AC 10,8 23 Florianépolis - SC 7,38
24 Macapa - AP 7,5 24 Palmas-TO 5,97
25 Palmas-TO 7,12 25 Macapa - AP 5,55
26 Manaus - AM 6,35 26 Manaus - AM 4,99
27 Boa Vista - RR 55 27 Boa Vista-RR 3,2

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE

Unidade da Federacéao
Apresentamos abaixo um mapa da taxa de acesso a seguro e a microsseguros por
unidade da federagdo usando escalas de cor equivalentes para facilitar a comparacéo.
Nestes se destacam os Estados do Sul e do Sudeste. No primeiro mapa de seguros a
excecdo negativa é Santa Catarina. No segundo mapa de microsseguros o destaque

positivo é Sdo Paulo e o0 negativo é o rio de Janeiro.
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Taxa - Total - Seguros
[ JAte5%

[ |5%a8%

[ ]8%at10%

[ ] 10%a16%
I Mais de 16%

Na andlise controlada, conforme podemos ver, o estado de Sdo Paulo apresenta
em todos os itens as maiores chances de acesso. Montamos também um mapa da
demanda reprimida por seguros (microsseguros). Melhor explicando: ao compararmos
pessoas com atributos observaveis exatamente iguais em Sdo Paulo e Roraima, a
primeira possui 6 (7) vezes mais chance de ter acesso a seguro do que a de Roraima.
Dado que possuem as mesmas caracteristicas o individuo que reside em Roraima pode
ser considerado um caso potencial de acesso. Neste caso o isolamento geografico pode
ser um empecilho. J& a comparacdo de Sdo Paulo com Brasilia indica que a capital da
republica possui 55% menos chance de acesso a seguros e 58% menor no caso de
microsseguros. Tracando 0 mapa na mesma escala dos demais tipos de seguros para
identificacdo visual dos mercados mais promissores, quais Sejam aqueles que
apresentam alta demanda potencial de seguro por efeito por exemplo de alta renda ou

educacéo e baixo acesso, identificado com as cores mais claras.
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Razéo de Chances de Acesso a Seguros

Razao Condicional de Acesso a Seguro - Total Raz&o Condicional de Acesso a Seguro - Saude

Raz&o Condicional - Total
[ ] At0,300

[ 1030020450
] 0,451 20,600
0,601 a 0,800

Il VMais de 0,801

Razé&o Condicional - Saude
[ ] At0,300

[ ]0300a0,450

7] 0.451a 0,600

I 0.601a 0,800

Il Vais de 0,801

Raz&o Condicional de Acesso a Seguro - Vida Razao Condicional de Acesso a Seguro - Veiculo

Razao Condicional - Vida

l:l Até 0.300 Raz&o Condicional - Veiculo
[_]0300a0450 % é\_‘:o%iog,‘zso
[ 045120600 1045120600
I 0.601 20,800 I 0.601 @ 0,800
Il Mais de 0,801 Il Vais de 0,801
Razao Condicional de Acesso a Previdéncia Raz&o Condicional de Acesso a Seguro - Outros

Razéo Condicional - Outros
[ At0,300
[_]0.300a 0,450

] 0.45120,600

0,601 a 0,800

0,801 a 1,000

Mais de 1,000

Razéo Condicional - Previdéncia
[ ]A®0300
030020450

] 0451 20,600

,601 a 0,800

,801 a 1,000

Il Vais de 1,000

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE.
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Razé&o de Chances de Acesso a Microsseguros

Razao condicional de acesso a Microsseguros
(Classes CDE ) - Total

Razéo Condicional - Total
[ ]At0,300
[_]0,300 a 0,450
[ 0,451 2 0,600
I 0.601 a 0,800
Il Vais de 0,801

Razéo condicional de acesso a Microsseguros
(Classes CDE ) -Vida

Razéo Condicional - Vida
[ ]At0,300
10,300 20,450
[ 0,451 2 0,600
I 0.601 2 0,800
Il Vais de 0,801

Razao condicional de acesso a Microsseguros
(Classes CDE ) - Outros

Razéo Condicional - Outros
[ ]At0,300
10,300 a 0,450

] 0451 20,600

I 0601 20,800

0,801 a 1,000

Il Vais de 1,000

Razéo condicional de acesso a Microsseguros
(Classes CDE ) - Saude

Raz&o Condicional - Satde
[ ]At0,300

[ 1030020450
7] 0,451 a 0,600

Il Mais de 0,801

Razao condicional de acesso a Microsseguros
(Classes CDE ) - Veiculo

Razéo Condicional - Veiculo
[ ]At0300
10,300 a 0450

] 04512 0,600

I 0,601 a 0,800

I Moais de 0,801

Razao condicional de acesso a Microsseguros
(Classes CDE ) - Previdéncia

Razéo Condicional - Previdéncia
] At60,300
1 0.300a0,450

=] 0,451 20,600

I Vais de 0,801

Fonte: CPS/FGV a partir dos microdados da POF/IBGE
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Conheca alguns trabalhos desenvolvidos
pelo Centro de Politicas Sociais:
Livros de microfinancas
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Pesquisas sobre nova classe média,
pobreza e desigualdade

MAPA DO FIM
l)A FOME [

Estas e outras pesquisas estao disponiveis através do site
www.fgv.br/cps
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Centro de Foliticas Sociais

40



